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c’est par exemple...

interpréter la évaluer les

cause de stimuli consequences
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Le cerveau humain raisonne de facon imprecise
sous incertitude et produit des décisions
variables et imprévisibles.
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Dapello, Marques et al.
NeurlPS (2020)
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Est-ce que les réeseaux imprécis adaptent
leur comportement apres le renversement ?
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Question :

Pourquoil le cerveau humain raisonne-t-il de
facon imprécise sous incertitude ?

Une réponse possible :

Parce qu’un cerveau imprécis est plus résilient
a différentes formes d’incertitude.




Faire ’hypothese d’un cerveau imprecis permet
d’expliquer I'utilisation de stratégies irrationnelles

en apparence.

Julie Drevet Jan Drugowitsch
Aix-Marseille Université Harvard Medical School
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Les participants ignorent une grande proportion de billes,
d’autant plus gu’ils sont peu confiants.
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taux d’inférences

Cette stratégie augmente de fagon contre-intuitive
le taux d’inférences correctes des participants.
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Faire ’hypothese d’un cerveau imprecis permet
d’expliquer I'utilisation de stratégies irrationnelles

en apparence.

Ilgnorer les billes jugees comme peu fiables évite
des inférences imprécises et incorrectes.
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